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ALGORITMOS DE CLASIFICACION

*KNN

1. Elige el numero de vecinos (k).

2. Realizar la distancia entre dos puntos de una nueva instancia con toda la base de
entrenamiento.

3. Seleccionar los k datos de |la base de entrenamiento que mas cercanos a la nueva instancia.
4. Seleccionar el grupo donde se encuentre el mayor numero de k-vecinos.

5. Asignar a la nueva instancia al grupo que pertenece.

dE(Pr Q) — \/(px - CIx)Z + (py - CIy)z = \/Z?:l(py - CIy)z




ALGORITMOS DE CLASIFICACION-
Rendimiento

KNN

Matriz de confusion: Es una herramienta que permite la visualizacion del desempeio de un
algoritmo que se emplea en aprendizaje supervisado.

Positivos Negativos
Ciertos Falsos

Positivos Negativos
Falsos Ciertos




ALGORITMOS DE CLASIFICACION-
Rendimiento

TP — True Positives: Son el niumero verdaderos positivos, es decir, de predicciones correctas para
la clase +.

FN — False Negatives: Son el niumero de falsos negativos, es decir, |la prediccion es negativa
cuando realmente el valor tendria que ser positivo. A estos casos también se les denomina
errores de tipo Il.

FP — False Positives: Son el numero de falsos positivos, es decir, la prediccidon es positiva cuando

realmente el valor tendria que ser negativo. A estos casos también se les denomina errores de
tipo I.

TN — True Negatives: Son el numero de verdaderos negativos, es decir, de predicciones correctas
para la clase -.




ALGORITMOS DE CLASIFICACION-
Rendimiento

Sensibilidad: también se la llama recall o tasa de verdaderos positivos. Nos da la probabilidad de que, dada una observacion
realmente positiva, el modelo la clasifique asi.

TP
TP+FN

Sensibilidad =

Especifidad: también llamado ratio de verdaderos negativos. Nos da la probabilidad de que, dada una
observacion realmente negativa, el modelo la clasifique asi.

TN
TN+FP

Especifidad =
Precision: también llamado valor de prediccion positiva. Nos da la probabilidad de que, dada una prediccion
positiva, la realidad sea positiva también.

TP
TP+FP

Presicion =




ALGORITMOS DE CLASIFICACION-
Rendimiento

Error de clasificacion: Porcentaje de errores del modelo.

FP+FN
TP+TN+FP+FN

Error =

Accuracy: Porcentaje total de los aciertos de nuestro modelo.

TP+FN

Accurancy =

TP+TN+FP+FN




